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Resumo — Cada vez mais as produgdes cinematograficas utilizam recursos homéricos para a gravagéo
de novos filmes, seja ele pela necessidade de atores mais rentaveis ou pela criagdo de efeitos
especiais. Por isso, é de extrema relevancia aos investidores elementos e dados capazes de indicar
uma maior probabilidade de acerto face a liberagao de verbas requisitadas. Este artigo apresenta um
estudo sobre a qualidade e retorno de investimento das produgdes cinematograficas antigas baseadas
nos géneros cinematograficos, atores, diretores e outros fatores.

Esses dados foram tirados da fonte IMDb, conhecido por ser um centro mundial de informagdes, criticas
e usuarios, e posteriormente foi-se aplicado métodos de processamento e algoritmos para formagéo
de uma base para apresentar projecdes baseada nos dados necessarios para a tomada de deciséo.

Palavras-chave: Critica Cinematografica; Atores; Investimento; Produgdo Cinematografica; Retorno
de Investimento

Abstract — More and more film productions use homeric resources for the recording of new films, be it
by the need for more profitable actors or by the creation of special effects. Therefore, the investors need
to be more certain when releasing the requested funds. This article presents a study on the quality and
return on investment of cinematographic productions based on old cinematographic genres, actors,
directors and other factors.

These data were taken from the IMDb source, known as a worldwide center of information, criticism and
users, and afterwards we applied processing methods and algorithms to form a basis for presenting
projections based on the data needed for decision making.
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Introdugao

O cinema é considerado a sétima arte e ndo é
a toa. Os filmes s&o uma das formas mais
populares de entretenimento em todo o mundo.
Todos os anos sdo gastos milhdes de ddélares
em produgdes das quais se esperam retornos
enormes de investimento [1].

Visto isso, vislumbrou-se o uso de métodos
de classificagdo por meio do método preditivo,
em uma base com informagdes sobre filmes
para encontrar fatores que sado capazes de
influenciar no sucesso de produgdes
cinematograficas. Com efeito, buscou-se
utilizar um algoritmo de arvore de decisdo
chamado C4.5.

A base de dados para processamento foi
obtida na fonte do IMDb, (www.imdb.com),
conhecido por ser um centro mundial de
informagdes, de criticas e de usuarios sobre
filmes e séries.

Dados
O conjunto de dados utilizado para o

desenvolvimento do presente artigo consiste
em informagdes e avaliagdes de 5000 (cinco

mil) produgdes cinematograficas provenientes
do site de avaliagdes de filmes e séries IMDDb.

As informacdes existentes de cada filme
séo: Titulo do filme; Cor; Linguagem; Pais de
origem; Ano; Género; Duragéo; Proporgéo de
imagem; Nome do diretor; Receita bruta;
Orcamento; Censura; Classificagdo dos
conteudos; Quantidade de criticas; Nota no site
IMDb; Conjunto de palavras-chave; Quantidade
criticas feitas por usuarios; Quantidade de
votos dos usuarios do site IMDb; Quantidade de
“likes” no Facebook; Quantidade de “likes” do
diretor no Facebook; Nome do ator um;
Quantidade de “likes” do ator um no Facebook;
Nome do ator dois; Quantidade de “likes” do
ator dois no Facebook; Nome do ator trés;
Quantidade de “likes” do ator trés no Facebook;
Quantidade total de “likes” do elenco no
Facebook; Quantidade de rostos presentes no
pbster; e Endereco do filme na pagina do IMDb.

O conjunto de dados foi adquirido no
website Kaggle [2], no formato .csv (comma-
Separated values).
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Pré-processamento dos dados

O pré-processamento dos dados foi realizado
utilizando-se a ferramenta Excel, distribuida no
pacote Office da Microsoft.

A primeira agéo tomada foi a identificagao e
tabulacdo dos dados nas respectivas colunas.
Com os dados distribuidos de maneira correta
foi realizada a identificagdao e eliminagdo de
caracteres que prejudicariam a andlise e
impediriam o correto funcionamento da
ferramenta de Data Mining.

Foram, entdo, eliminadas as colunas de
dados que ndo apresentavam dados com
grande significancia para uma analise de
investimento, que s6 havia para filmes mais
novos e, também, foi feito a discretizagdo de
dados numéricos, que poderiam ser agrupados
em clusters.

Foram eliminadas as seguintes colunas:
Titulo do filme; Cor; Proporgdo de imagem;
Censura; Classificagdo dos conteudos;
Quantidade de criticas; Nota no site IMDb;
Conjunto de palavras-chave; Quantidade
criticas feitas por usuarios; Quantidade de
votos dos usuarios do site IMDb; Quantidade de
“likes” no Facebook; Quantidade de “likes” do
diretor no Facebook; Nome do ator um;
Quantidade de “likes” do ator um no Facebook;
Nome do ator dois; Quantidade de “likes” do
ator dois no Facebook; Nome do ator trés;
Quantidade de “likes” do ator trés no Facebook;
Quantidade total de “likes” do elenco no
Facebook; Quantidade de rostos presentes no
pbster; e Endereco do filme na pagina do IMDb.

Na discretizagdo dos dados, os anos de
langamento dos filmes foram agrupados por
década.

Ao final do pré-processamento restaram
3758 (trés mil setecentos e cinquenta e oito)
filmes, dos 5000 (cinco mil) que haviam
orginalmente.

Processamento dos Dados

Para o processamento da base de dados foi
utilizado o Weka [3], um pacote de software
opensource para mineragao de dados, criado
pela Universidade de Waikato — Nova Zelandia.
A versao do software utilizada para realizagao
deste artigo foi o Weka 3.8.1.

Para classificagao foi escolhido um método
preditivo de arvore de decisdo chamado C4.5
[4] ou J48 (nomenclatura utilizada pela
ferramenta Weka).

Apos realizar a carga dos dados pelo Weka
e ter selecionado o J48, iniciou-se o processo
através de algumas interagcbes de teste e o

valor de 0.6 para o grau de confianca foi
encontrado.

O atributo alvo para a geragéo da arvore de
decisdo foi o score do IMDb. Como esta
apresentado na Figura 1, foram identificadas
duas classes para classificagado dos filmes, uma
que representava os filmes de sucesso (BOM),
e outra que, por sua vez, representava os filmes
que ndo foram bem-sucedidos (RUIM).

Name: classificacaoCritica Type: Nominal
Missing: 0 (0%) Distinct: 2 Unique: 0 (0%)
No. Label Count Weight

1 RUIM 3543 3543.0
2 BOM 215 2150

1 Class: classificacaoCritica (Nom) VJ[ Visualize All J

215

Figura 1 — Classes (Fonte: Criada pelo autor)

O processamento gerou uma arvore de
tamanho 3523 (trés mil quinhentos e vinte trés)
com 3501 folhas (trés mil quinhentos e um).
Tem-se como exemplo do processamento um
trecho da arvore:

budget <= 117000000

| Decada = D90: RUIM (694.0)

Decada = D80: RUIM (209.0)

Decada = D70: RUIM (47.0)

Decada = D60: RUIM (22.0)

Decada = D50: RUIM (4.0)

Decada = D40: RUIM (4.0)

Decada = 2K

| director_name = Edward Burns: RUIM (1.0)
director_name = Robert Rodriguez: RUIM (9.0)
director_name = Garry Marshall: RUIM (6.0)
director_name = Steven Soderbergh

| genres = Comedy: RUIM (3.0)

| genres = Action: RUIM (1.0)

| genres =Drama: BOM (1.0)

| genres = Adventure: RUIM (0.0)

| genres = Crime

| | budget <= 39000000: BOM (2.0)
| | budget>39000000: RUIM (4.0)
|

|
|
|
|
|
|
|
|
|
|
|
|
|
|
|
|
|
| genres = Horror: RUIM (0.0)

A arvore é composta de cinco elementos,
orcamento (budget), década (Decada), nome
do diretor (diretor_name), género (genres) e
receita bruta (gross).

Conclusao

Com base nas analises gréaficas, as
produgcbes cinematograficas estdo com um
custo cada vez mais elevado. Deste modo, com
base na tendéncia obtida, foi possivel perceber
uma elevagao constante destes valores, além
das seguintes informagoes:
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Por um lado, pode-se apresentar como
resultados claros, que, nos casos em que 0s
budgets sejam maiores do que 117 milhdes de
ddlares, a quantidade de variaveis envolvidas é
bem menor.

Por outro lado, com relagédo as bilheterias,
que obtiveram valores inferiores a 65%,
independentemente do budget, o filme tende ao
fracasso. Se a bilheteria for maior, depende do
diretor do filme.

Além disso, foi possivel concluir, com base
no processamento realizado, que nao se pode
restringir a uma melhor opg¢do, até porque
haveria o risco de engessamento da industria
cinematografica. Pode-se, assim, apresentar
uma lista de opgdes, conforme a arvore de
decisdo apresentada para que se possa chegar
a uma decisdo o interesse em produzir
determinado filme.
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